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El trabajo abordado en este proyecto de fin de master esta
enmarcado en el contexto de la estimacion de parametros en
sistemas dinamicos, concretamente en el estudio de la efi-
ciencia de los métodos cominmente usados y en la bisqueda
de nuevas técnicas de estimacion. El objetivo serd el de estu-
diar diferentes métodos para después poder aplicar los resul-
tados a la monitorizacion de la condicion, el mantenimiento
predictivo y el desarrollo de nuevos sistemas.

La investigacion llevada a cabo sobre métodos de estimacion
de parametros se ha orientado a la busqueda de algoritmos
robustos que puedan ser aplicados de forma eficiente a sis-
temas electromecanicos. Alternativamente se han planteado
combinaciones de métodos que colaboran entre si para ofre-
cer una mejor estimacion. En conjuncion con la linea prin-
cipal de la investigacion, el proyecto aborda otros aspectos
tales como: la sensibilidad de los parametros que se estu-
dian, la paralelizacion de los algoritmos de estimacion o el
calibrado de los métodos empleados.

El objetivo final del trabajo sera aplicar los conocimientos
adquiridos, partiendo de situaciones académicas, con mode-
los sencillos, a un sistema real. Dicho sistema sera un banco
de pruebas a escala que reproduce el comportamiento de una
instalacion de ascensor.
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Fig. 1: Evolucidn de la covarianza de las innovaciones pa-
ra diferentes valores de EA (N) empleando un banco de

filtros EKF.
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Fig. 2: Evolucidon de la estimaciéon del parametro EA (N)
obtenida con el Algoritmo Genético.
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Fig. 3: Esquema de los distintos métodos empleados en

la estimacion e parametros.
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